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９ １．００００ ０．９９９９ ０．９９９９ ０．９９９６ ０．９９９３ ０．９９９２ ０．９９８９ ０．９９７９ ０．９９７４
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９ ０．０２１２ ０．０３８５ ０．０４１８ ０．０８０１ ０．１０７５ ０．１２０９ ０．１４３０ ０．１９８７ ０．２３４７
１０ ０．０３７９ ０．０５５４ ０．０６００ ０．０８９１ ０．０９５０ ０．０９２５ ０．１４５６ ０．１５９６ ０．２１０３

　　
�

：
2Üõ�V�Là≤０．１。

f

８　
R1O

ＳＶＭ
�n9<=<[�ÀV/�å�

ｅＲＭＡＰＥ58ÛÜf

％

v«zv

２ ３ ４ ５ ６ ７ ８ ９ １０

２ ０．００１３ ０．００１４ ０．００１６ ０．００１６ ０．００２０ ０．００２７ ０．００２４ ０．００３２ ０．００４５
３ ０．０００８ ０．００１３ ０．００１６ ０．００１９ ０．００２９ ０．００３８ ０．００７５ ０．００５７ ０．００６４
４ ０．０００４ ０．０００６ ０．０００８ ０．００１９ ０．００２６ ０．００３０ ０．００３２ ０．００４２ ０．００４３
５ ０．０００８ ０．００１０ ０．００２５ ０．００２５ ０．００３０ ０．００３９ ０．００４３ ０．００５０ ０．００５５
６ ０．０００６ ０．０００９ ０．００２４ ０．００２３ ０．００３０ ０．００３４ ０．００３０ ０．００３３ ０．００３６
７ ０．０００６ ０．０００８ ０．００１６ ０．００２１ ０．００２６ ０．００３６ ０．００３８ ０．００４５ ０．００５１
８ ０．０００７ ０．００１０ ０．００１５ ０．００２１ ０．００２４ ０．００２８ ０．００３０ ０．００４３ ０．００５７
９ ０．０００８ ０．００１９ ０．００２４ ０．００２２ ０．００４８ ０．００４８ ０．００５６ ０．００６７ ０．００８１
１０ ０．０００７ ０．００１０ ０．００２１ ０．００２８ ０．００３２ ０．００３７ ０．００５６ ０．００６９ ０．０１２５
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